Estimado Cristhian,

He revisado la segunda entrega de su trabajo de titulación. El análisis se ha centrado en evaluar si este documento representa un avance coherente y significativo respecto a la primera entrega, buscando cubrir aproximadamente el 50% del proyecto total indicado en el plan. A continuación, se presenta la retroalimentación.

Se observa que la segunda entrega que se sigue avanzando en el marco teórico y en la definición de la metodología. Teniendo en cuenta que un proyecto de maestría en Ciencia de Datos típicamente abarca una introducción, una revisión exhaustiva de la literatura, una metodología detallada, la implementación/experimentación, el análisis de resultados y las conclusiones, esta entrega cubre satisfactoriamente las primeras fases hasta la construcción del modelo predictivo. 

El detalle con el que se aborda el preprocesamiento de datos, la selección de características, el tratamiento del desbalance de clases y la construcción del modelo con técnicas de ensemble (Random Forest, Adaptive Boosting y Gradient Boosting), además de la definición de la variable objetivo y la división del conjunto de datos, sitúa al proyecto en una fase avanzada de planificación técnica. Esto sugiere que el trabajo está a punto de ingresar a la fase de implementación y experimentación, lo que considero es adecuado para esta segunda entrega

Aspectos que considero van en buen camino:

- Claridad del Objetivo: El objetivo general de construir un modelo predictivo para la deserción estudiantil con datos abiertos y aprendizaje automático está muy bien definido y se mantiene consistente a lo largo del documento.

- Enfoque Metodológico: La adopción del modelo CRISP-DM para la estructuración de la metodología es muy apropiada para proyectos de Ciencia de Datos. 

- Uso de Datos Abiertos: Al usar los datos abiertos de SENESCYT/SNIESE del período 2015-2023 se podrá dar un mayor peso a la veracidad de la información, tanto en el avance del proyecto como en el momento de la defensa.

- Fundamentación en Aprendizaje Automático: El uso de técnicas de machine learning, especialmente modelos de ensemble, para abordar la complejidad del problema de deserción es sólida y está bien argumentada.


Aspectos que considero podrían mejorar

- Las ilustraciones, si bien son útiles, a veces carecen de una descripción más profunda o de una clara conexión con el texto que las precede o sigue inmediatamente. Por ejemplo, en la Ilustración 4 considero que hace falta una explicación más detallada de cómo este diagrama se aplica al estudio actual.

- Aunque se mencionan algoritmos y factores predictivos, una sección más dedicada a los resultados y hallazgos clave de trabajos previos similares o información que detalle la inexistencia de estos trabajos, especialmente en el contexto latinoamericano o ecuatoriano, podría enriquecer aún más el Capítulo 2. Se han mencionado antecedentes, pero pienso que se puede profundizar un poco más, tanto si existe como si no existe esta información.

Aspectos que considero deben ser revisados

Si bien se mencionan Random Forest, Adaptive Boosting y Gradient Boosting como modelos de ensemble, y se justifica su elección por su robustez ante datos heterogéneos y desbalanceados, sería útil una breve explicación técnica más profunda del porqué estos algoritmos en particular son los adecuados para el análisis dentro de la deserción estudiantil (por ejemplo, la naturaleza de las variables, la interacción entre ellas). 

Detalle del Pipeline de Preprocesamiento: Se describe el pipeline de preprocesamiento, incluyendo limpieza, transformación y selección de características. Sería beneficioso detallar qué técnicas específicas se utilizarán para la "limpieza" (e.g., manejo de valores atípicos, valores perdidos), "transformación" (e.g., escalado, codificación de categóricas). Como este es un aspecto que puede ir en lo que resta del avance del proyecto, lo dejo como pendiente desde ahora.

Se identifica correctamente el problema del desbalance de clases y se afirma que se aplicarán técnicas para mitigar sus efectos. Es muy importante especificar qué técnicas de balanceo se planean usar (e.g., SMOTE, undersampling, oversampling, algoritmos sensibles al costo) y por qué se eligieron esas en particular, ya que esto impacta directamente el rendimiento del modelo. Al igual que en el caso anterior, esto podría ser parte del texto actual o de lo que resta del documento.

En resumen, considero que el avance es el adecuado. Reciba mi aprobación y felicitaciones, pero también le hago notar que lo que vendrá para la siguiente entrega es la parte medular de su proyecto, por lo que habrá que poner mucho empeño y atención para que el trabajo continúe con la calidad que he visto hasta este momento.

Saludos cordiales,

Jorge Alarcón
