1. DATOS INFORMATIVOS

DOMINIO: Habitat, Infraestructura y Movilidad
CARRERA : Maestria virtual en Sistemas de Informacion mencion Data Science
Asignatuza/“édulo: Aprendizaje Automdtico (Machine Learning
Paralelo: N° horas 96
Plan de estudios:  2024-02
aprendizaje en contacto con el docente: 11

Prerrequisitos:

. sprendizaje auténomo: 74

Periodo académico: 2024-02

A
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académico y titulo
profesional:

Co-Docente 2:

Master en

José
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Eduardo
Montero

Breve resefia de la activid:

. B
académica y/o profesional reve

resefia de la actividad académica y/o profesional

Indicacién de horario de atencién al estudiante:
Teléfono:

Tutoria presencial:
Tutoria virtual:

Correo electrénico: eimontero@puce.edu.ec

2. DESCRIPCION DE LA ASIGNATURA

La materia "Aprendizaje Automatico (Machine Learning)" aborda el desarrollo de competencias fundamentales para
resolver problemas en ciencia de datos mediante el disefio e implementacién de modelos predictivos. Los estudiantes
aprenderan a analizar conjuntos de datos y p ificos para i ificar el tipo de aprendizaje y los
algoritmos mas adecuados, considerando sus caracteristicas y contexto. Ademas, se enfocaran en la evaluacién
rigurosa de modelos, utilizando métricas precisas para detectar y cuantificar sesgos o limitaciones que puedan
comprometer su desempefio. Finalmente, adquiriran habilidades practicas para implementar modelos de aprendizaje
automatico de forma eficiente en sistemas de software, garantizando su integracion y funcionalidad en aplicaciones

reales.
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4. EVALUACION DE LOGROS DE APRENDIZAJE
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